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Einleitung

Patrizia Kern, Head Marine, Swiss Re Corporate Solutions(®
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Patrizia Kern ist Head Marine bei
Swiss Re Corporate Solutions.

Kernaussagen:

«Traditionell stitzen sich Versicherer
primar auf verhéaltnismassig wenig
Informationen liber den zu versicherten
Gegenstand.»

«[...] Zusammenspiel einer Vielzahl
unterschiedlicher Engineering-,
Analytics und Technologie-Disziplinen.»
« [...] Sammeln und Auswerten von
Echtzeitdaten [...]»

« [...] ihre Kernkompetenzen im Bereich
der Analyse von gewaltigen
Datenstromen zur Gewinnung neuer
Erkenntnisse und Einblicke in [...]
Risikolandkarte [...]»

«[...] Beherrschen von neuen
technischen Fahigkeiten sein [...]»



Data Science
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Implikationen fur Aktuare(2

Die externen Veranderungen implizieren folgendes:

* Beibehaltung des Fach- und Expertenwissen.

¢ Fundamentale Anderungen der verwendeten Skills und Fihigkeiten.

* Enge Zusammenarbeit in Kernbereichen der Aktuare mit Data Scientist und Software Engineers.

Big Data, Analytics & Unstructured Data

Enterprise Risk Management
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) Aus: Strategie im Bereich Data Science, Fachgruppe Data Science, SAV, Version V0.9, Mai 2018



Tutorial(s) der Fachgruppe

Schadenfrequenz: Vergleich GLM, Regression Tree, Boosting and Neural Network 3)

¢ Daten:
— French Motor Third Party Liability Portfolio ( R Datensatz freMTPL2freq)
— Ca. 680000 Policen
— Anzahl Schaden pro Police

— Exposure, Area, VehPower, VehAge, DriveAge, BonusMalus, VehBrand, VehGas, Re

* Verglichene Modelle:
— GLM, Regression Tree, Boosting Machine, Neural Network

* Schlussfolgerungen:
— GLM beriicksichtigen keine Interaktionen zwischen den Variablen, wahrend
die anderen Modelle diese modellieren.
— Neural Network, Boosting Machine and Regression Tree haben einen
kleineren Vorhersagefehler

* Bemerkungen:
— Einfach verstandliches Tutorial fir alle Aktuare.
— Offentlich zugédngliche Daten.
— R Code und Tensorflow-Implementation werden zur Veriigung gestellt
— Weitere Tutorial werden folgen:
https://www.actuaries.ch/de/ueber-uns/fach-arbeitsqruppen/fachgruppe ..
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in-samplc loss | out-of-sample loss
Model NN (shallow with g = 20) 30.45048 31.58770
Model PBM3 (depth J = 3, iterations M = 50) 30.09093 31.41314
Model RT2 (min. CV rule, 33 leaves) 30.70841 31.69326
Model GLM1 31.26738 32.17123

() Case Study: French Motor Third-Party Liability Claims, A. Noll, R. Salzmann, M. V. Wiithrich, 2018,
https://papers.ssrn.com/sol3/papers.cfim?abstract id=3164764

Table 10: in-sample and out-of-samples losses of the neural network predictions, the boosting

machine, the regression tree and of the GLM approach, units are in 1072,
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https://www.actuaries.ch/de/ueber-uns/fach-arbeitsgruppen/fachgruppe-data-science/Publikationen
https://papers.ssrn.com/sol3/papers.cfm?abstract_id=3164764

Fragen und Diskussion



